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Aircraft type  ny SEHRE (s) | KL 5%, | Coverage (%)
FL 250 FL 325
Gen. Model BADA Gen. Model BADA FL 250 FL 325
B738 36955 8.0 1.48 17.77 30.38 0.11 0.19 97.02
A320 25460 4.92 1.53 12.16 30.97 0.11 0.14 97.88
A319 16898 3.92 12.09 13.04 39.13 0.1 0.17 97.89
A321 8296 5.21 30.71 10.97 32.33 0.12 0.14 98.05
A20N 95918 4.95 21.66 17.93 50.39 0.09 0.2 97.55
E190 4855 10.49 19.37 24.09 3.21 0.1 0.15 97.25
B772 3037 6.55 61.27 16.7 117.69 0.12 0.14 97.3
B789 3242 8.1 118.95 16.69 164.48 0.07 0.09 97.08
B763 1687 15.3 5.0 29.95 30.43 0.22 0.24 97.44
B7TTW 1865 6.7 2.07 9.62 81.03 0.14 0.15 97.23
B752 3146 9.63 50.47 16.89 101.28 0.18 0.2 96.42
A333 2099 4.05 128.77 13.19 265.31 0.1 0.09 96.9
A332 1950 4.86 84.02 7.14 187.21 0.11 0.13 97.82
B788 2120 5.11 36.15 11.78 5.63 0.05 0.06 97.44
B744 1612 7.48 84.54 9.84 131.41 0.17 0.15 96.89
A388 1423 0.09 75.77 10.34 64.25 0.15 0.1 97.21
A2IN 1655 8.09 18.27 19.11 115.07 0.13 0.17 97.97
E75S 755 12.2 23.23 25.81 53.78 0.19 0.21 97.39
E145 927 9.31 51.33 22.76 144.91 0.13 0.17 96.89
B733 582 2.15 10.23 13.62 23.37 0.12 0.21 96.87
E195 743 12.75 33.45 30.1 32.85 0.17 0.23 97.14
B734 669 14.87 13.16 32.72 53.8 0.22 0.25 96.57
A359 720 10.09 22.88 10.2 37.06 0.18 0.16 97.01
B737 868 11.29 8.71 23.16 11.12 0.14 0.18 96.17
B77L 249 5.0 26.4 15.86 123.37 0.18 0.22 97.54
C56X 697 16.59 84.32 35.39 166.79 0.2 0.19 96.3
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